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基于视觉感知特征融合的图像质量评价
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摘要:在图像压缩,图像恢复和图像传输等领域中真实评价输出图像的视觉质量是一项重要的工

作.图像质量评价(IQA)旨在开发一种与人眼视觉感知紧密相关的方法.本文提出一个新的图像

质量评价模型 VFDP,该模型首先在视觉显著性特征基础上,结合颜色特征和梯度特征来描述局部

图像质量.其中,本文采用新的计算梯度特征相似性方法,该方法融合参考图像与对应失真图像的

亮度通道,并计算该通道的梯度图与参考/失真图像梯度图之间的相似性.最后采用平均偏差加权

的方法对视觉显著特征,颜色特征与改进的梯度特征融合,得到图像质量评价结果.在 TID２０１３、

TID２００８与LIVE数据库测试,结果表明 VFDP所预测的 PLCC与SROCC值优于８种主流算法

预测的结果,其预测结果与人眼主观评价有较好的一致性.
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Abstract:Itisanimportanttasktofaithfullyevaluatetheperceptualqualityofoutputimagesin
manyapplications,suchasimagecompression,imagerestoration,andtransmission．TheImage
qualityassessment(IQA)aimstodevelopavisualqualitymetricthatcorrelateswellwithhuman
visualperception．Inthispaper,anovelimagequalityassessmentmodel(VFDP)isproposed,
whichisappliedwithcombinationofvisualsaliency(VS),chromaticitysimilarity(CS),anda
newmethodforcalculatinggradientsimilarity(GS)．AccordingtofusionluminancechannelsexＧ
tractedfromreferenceimageandcorrespondingdistortionimage,thesimilaritybetweenthegraＧ
dientmaps(GM)ofreference/distortimageandtheGMoftheluminancechannelcanbecompuＧ
tedbythismethod．Finally,theabovethreefeaturesarefusedbymeandeviationpoolingwith
theIQAresultsobtained．TheexperimentsareperformedonthreelargeＧscalebenchmarkdataＧ
bases:TID２０１３,TID２００８andLIVE,theresultsdemonstratingtheproposedmethod(VFDP)in
termsofthePLCCandSROCCvalueoutperform８stateＧofＧtheＧartIQAalgorithms,andhavinga
betterperformanceinmatchingsubjectiveratings．
Keywords:imagequalityassessment;visualsaliency;deviationpooling;humanvisualsystem

　　随着图像处理与多媒体技术的发展,图像质量

评价在图像工程学中有着极其重要的意义.由于不

可避免的因素,图像在获取,存储,传输,压缩与增强

过程中会导致不同程度的失真,导致最终获取的图

像存在一定程度降质.人眼是图像的最终接收者,
一个好的图像质量评价应该符合人眼视觉感知特

性.由于主观质量评价耗时长,成本高,可移植性

差.因此,利用计算机设计一种与人眼主观评价具
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有一致性的客观图像质量评价算法显得至关重要.
根据参考图像信息的可利用程度,客观图像质量评

价分为三类:全参考图像质量评价,半参考图像质量

评价与无参考图像质量评价.全参考图像质量评价

是本文所讨论的范围.
传统的图像质量评价算法通过比较参考图像和

失真图像相应像素点的差异性来确定失真图像的质

量.例如:均方误差(MeanSquaredError,MSE)和
峰值信噪比(PeakSignalＧtoＧNoiseRatio,PSNR),
由于其算法简易性而得到广泛应用.但是由 MSE
与PSNR 所预测的图像质量分数不能与人眼主观

感知具有良好的相关性.因此,大量与人眼主观感

知具有一致性的图像质量评价算法被提出.例如:

StructuralSimilarityIndexMethod(SSIM)[１]假设

人眼高度自适应提取视觉场景中的结构信息,利用

局部结构相似性分亮度,对比度,结构三个层次来度

量图像的质量.事实上人眼对图像中不同区域的敏

感程度不同,而平均加权平等对待了图像中的每个

局部区域.为此,IWＧSSIM[２]提出了基于信息内容

加权策略来获得图像质量得分.相比之下,IWＧ
SSIM[２]比SSIM[１]有更好的评价效果.大多数自顶

向下的图像质量评价模型从图像中提取出符合

HVS的 特 征 后,进 行 加 权 计 算 得 到 质 量 得 分.

SSIM[１]将图像每一个局部区域的单个质量得分采

取平均加权.GMSD[３]以图像局部梯度图来反映图

像局部结构特征,并采用标准差加权方式处理局部

梯度图,以此计算图像质量得分,取得了较好的结

果,同时算法具有较低的复杂性.
本文提取出参考图像与对应失真图像的视觉显

著性相似图,梯度相似性与颜色相似性图,采用平均

偏差加权方式融合上述特征相似图得到最终质量

得分.

１　算法设计

本文提出了一种新的全参考图像质量评价算

法.首先,将输入信号的颜色空间由 RGB转换到

YHM[４]三个通道.在亮度 Y 通道中提取出梯度特

征与在 H 和 M 两个色度通道中提取的颜色特征来

作为视觉显著特征的互补特征,融合参考图像与对

应的失真图像的亮度通道 F,并提取其梯度图;然
后,计算视觉显著性相似性和颜色相似性,并分别计

算亮度通道F的梯度图与参考图像/失真图像梯度

图之间的相似性;最后,通过平均偏差加权方式对上

述特征加权计算得到最终质量分数.总体算法框架

图如图１所示.

图１　提出算法 VFDP计算流程

Fig．１　Thecomputationalprocessoftheproposed
IQAindexVFDP

　

１１　视觉显著性特征相似性

由于视觉显著图能直观地向 HVS反映图像局

部显著区域,加之超阈值失真可以很好地反映在视

觉显著图上,近年来,已经建立了大量用于图像质量

评价中的显著性检测模型.为降低算法复杂性,本
文采用[５]中提出的一种名为SDSP的简易高效算

法来检测视觉显著图.图２反映了视觉显著图与图

像失真之间的关系.

图２　图像失真与视觉显著性变化的关系

Fig．２　Therelationshipbetweenthequalitydistortions
andVSchanges

　

图２所使用的图片来源于 TID２０１３数据库,图

２(a)是参考图像,图２(b)与图２(c)分别是参考图像

所对应的两种失真图像.图２(d),(e)与(f)分别是

图２(a),(b)与(c)的视觉显著图.图２(c)的主观质

量比图２(b)的质量更差,相对于参考图像的视觉显

著图,图２(c)的视觉显著图图２(f)的变化比图２(b)
的视觉显著图图２(e)的变化更大.通过上述分析,
视觉显著图可以较好地反映图像失真.因此,本文

采用视觉显著特征来度量图像的局部质量.
结构相似性SSIM[１]算法被提出之后,大多数图像

质量评价算法通过一种固有形式来计算相似性指标,
该固有形式为(２ab＋c)/(a２＋b２＋c).这种计算相似性

指标的形式具有掩模能力,因此,本文采用这种固有形

式来计算参考图像与对应失真图像视觉显著特征之间

相似性.VS１ 与VS２ 分别表示从参考图像f１ 与失真图

像f２ 中提取出的视觉显著图.VS１(x)与VS２(x)之间

视觉显著性相似性被定义为:
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SVS(x)＝２VS１(x)VS２(x)＋C１

VS２
１(x)＋VS２

２(x)＋C１
(１)

式中:C１ 为一个正常量,C１＝１２７,用于稳定SVS,防止

分母为零的现象发生;x为视觉显著图中像素点的空间

位置.本文公式中涉及的矩阵相乘运算均为点乘.

１２　梯度相似性

梯度特征可有效捕获到图像因结构和对比度失

真引起的变化.再者,视觉显著图不能较好地分辨

对比度变化引起的图像失真,因此,本文结合梯度特

征的优势,通过梯度特征与视觉显著性特征两种互

补特征来描述图像局部结构.本文采用Prewitt梯

度算子提取图像的梯度特征来计算质量得分达到的

效果最好.使用Prewitt梯度算子,图像f(x)的水

平梯度分量Gx(x)与垂直梯度分量Gy(x)分别被计

算为:

Gx(x)＝ １
３

１ ０ －１
１ ０ －１
１ ０ －１

é

ë

ê
ê
ê

ù

û

ú
ú
ú
∗f(x)

Gy(x)＝ １
３

１ １ １
０ ０ ０
－１ －１ －１
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ê

ù

û

ú
ú
ú
∗f(x)

(２)

　　式(２)中,“∗”表示卷积运算,图像f(x)的梯度

幅度值G 计算为:G(x)＝ G２
x(x)＋G２

y(x),G２
x(x)

表示Gx(x)与自身进行点乘运算,G２
y(x)按同理方式

计算.图３(a)与图３(d)分别是参考图像与对应的

对比度失真引起的失真图像,图３(b)与图３(e)分别

是图３(a)与图３(b)对应的视觉显著图,图３(c)与图

３(f)分别是图３(a)与图３(b)对应的梯度图.从图３
(b)与图３(e)中可以看出参考图像与对应的失真图

像在视觉显著图上几乎没有区别,但从图３(c)与图

３(f)中可以很明显的观察到因对比度变化引起的图

像失真可以很好地反映在梯度上.

图３　参考图像与对比度失真图像的视觉显著图与梯度图

Fig．３　VSmapandGM mapwhentheimage’s
contrastchanged

　

图３(a)与图３(d)分别为参考图像与失真图像,

图３(b)与图３(e)为参考图像与失真图像对应的视

觉显著图,图３(c)与图３(f)分别为参考图像与失真

图像对应的梯度图.类似视觉显著相似性计算原

理,本文采用相同方式计算参考图像与对应失真图

像梯度特征之间的相似性.GR 与GD 分别表示从

参考图像f１ 与失真图像f２ 中提取出的梯度图.

GR(x)与GD(x)之间梯度相似性被定义为:

SG(x)＝２GR(x)GD(x)＋C２

G２
R(x)＋G２

D(x)＋C２
(３)

式中:C２ 为一个正常量,C２＝１４０,用于稳定SG(x),
防止分母为零.

１３　改进梯度相似性

当失真图像产生多余边缘的像素点颜色与参考

图像相应位置像素点的颜色有较大差别,那么传统

算法计算的梯度图将会误判,认为该边缘是参考图

像经失真后保留下来的正确边缘.因此,传统梯度

图计算过程中存在一定缺陷,本文按文献[６]中所提

出的新的计算图像梯度图的方法,有效避免了传统

梯度图计算过程的缺陷,其大致过程如下所述.
首先根据式(４)平均加权融合参考图像与失真

图像的亮度通道Y,同理于式(２),使用Prewitt梯度

算子的水平和垂直分量模板分别对融合后的亮度通

道F 进行卷积运算,并计算其梯度幅值特征.此

外,同样效仿结构相似性SSIM[１]中计算特征相似

性的方式,即按式(５)计算出融合亮度通道后的图像

梯度特征与参考图像梯度特征之间的相似性.同

理,根据式(６)计算出融合后亮度通道的梯度特征与

失真图像梯度特征之间的相似性.

F＝Y１＋Y２

２
(４)

GSRF(x)＝２GR(x)GF(x)＋C３

G２
R(x)＋G２

F(x)＋C３
(５)

GSDF(x)＝２GD(x)GF(x)＋C３

G２
D(x)＋G２

F(x)＋C３
(６)

式中:矩阵GF 为参考图像与失真图像亮度通道融

合后图像F的梯度幅度;C３ 为一个正常量,C３＝５５
用于稳定式(５)~(６),防止分母出现为零.需要特

别注意的是GF≠GR＋GD

２
,式(５)~(６)可以相等也

可以不相等.此外,本文根据文献[６]中所述,将传

统梯度相似性计算方式与式(５)~(６)结合使用,一
种新的梯度相似性被定义为:

GS(x)＝SG(x)＋[GSDF(x)－GSRF(x)](７)

　　公式增加部分[GSDF(x)－GSRF(x)]将高度强

调参考图像失真后所减少的边缘多过于失真图像所

增加的边缘,同时降低对平滑边缘强调.
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１４　颜色相似性

事实上,当颜色饱和度变化引起图像失真时,失
真不能较好地反映在视觉显著图上.由于梯度图的

计算过程是在图像的亮度通道中进行,因此,图像的

颜色失真也不能由梯度特征来描述.为使IQA 算

法具有处理图像颜色失真的能力,本文将RGB图像

进行颜色空间转换[４],采用中通道Y 来描述亮度信

息,除此之外,另外采用两个 H 与M 色度通道来描

述颜色信息.颜色空间转换形式如下:

Y
H
M

é

ë

ê
ê
ê

ù

û

ú
ú
ú
＝

０２９９ ０５８７ ０１１４
０３０ ００４ －０３５
０３４ －０６ ０１７

é

ë

ê
ê
ê

ù

û

ú
ú
ú

R
G
B

é

ë

ê
ê
ê

ù

û

ú
ú
ú

(８)

　　HR 与 HD 分别表示参考图像与失真图像的 H
通道,矩阵 MR 与 MD 分别表示参考图像与失真图

像的M 通道.本文根据文献[６]中所定义的计算方

式,即式(９)来计算出参考图像与失真图像的颜色相

似性:

CS(x)＝
２(HR(x)HD(x)＋MR(x)MD(x)＋C４)
H２

R(x)＋H２
D(x)＋M２

R(x)＋M２
D(x)＋C４

(９)

式中:C４ 是一个正常量,C４＝５５０,用于稳定矩阵

CS(x),防止公式分母为零.
此外,在文献[６]中已表明,对不同特征赋予相

应的权重因子进行求和是一种有效的融合方式.因

此可以通过式(１０)对梯度相似图与颜色相似图赋予

权重因子求和来进行特征融合:

GCS(x)＝αGS(x)＋(１－α)CS(x)(１０)
式中,０≤α≤１,参数α为权重因子,α＝０６用于调

节梯度相似图GS 与颜色相似图CS 在 HVS中的

相对重要性.同理,类似式(７),可以通过式(１１),对
视觉显著相似图SVS与GCS 各自赋予权重因子进行

特征融合:
VGCS(x)＝αSVS(x)＋(１－α)GCS(x)

(１１)
式中:０≤α≤１,参数α为权重因子,α＝０６用于调

节视觉显著相似图VS 与GCS 在 HVS中的相对重

要性.

１５　偏差加权

HVS对图像失真严重的区域比失真轻微的区

域更加敏感,因此,本文通过融入视觉显著性特征,
梯度特征与颜色特征获得的 VGCS图来评价彩色

图像局部质量,并采用平均偏差加权来获得最终质

量得分.因此,所提出算法最终质量得分被定义为:

Q＝VFDP ＝

１
N∑

N

i＝１
VGCS１/４

i － １
N∑

N

i＝１
VGCS１/４

i
æ

è
ç

ö

ø
÷[ ]

１/４
(１２)

　　需要注意,最终质量得分Q 为一个正常量.所

提出方法预测出的质量得分越大表明图像失真越严

重,预测质量得分越小表明图像失真越轻微,当Q
为零时表明此时图像无任何失真,所预测质量达到

最佳,即失真图像与参考图像相比无任何变化.

２　实验结果与分析

２１　数据库与对比算法

实验在应用最广泛的三个图像质量评价数据库

上进行,即 TID２０１３[７],TID２００８[８],LIVE[９].表１
归纳了这三个图像质量评价数据库的重要信息.

表１　图像质量评价数据库相关信息

Tab．１　BenchmarkdatasetsforevaluatingIQAindices

数据库
参考图像

数量
失真图像

数量
失真类型

数量
主观实验

人数

TID２０１３ ２５ ３０００ ２５ ９７１

TID２００８ ２５ １７００ １７ ８３８

LIVE １９ ７７９ ５ １６１

　　本文采用三个常用指标来表征图像质量评价性

能,即 Spearman秩相关系数(SpearmanRankＧorder
CorrelationCoefficient,SROCC),Kendall次秩相关系

数 (Kendall RankＧorder Correlation Coefficient,

KROCC)与 Pearson线性相关系数(PearsonLinear
Correlation Coefficient,PLCC). 其 中,SROCC 与

KROCC表征算法预测单调性,PLCC描述平均主观

分数(MOS)与客观预测分数非线性回归后的线性相

关性.类似文献[６,１０Ｇ１１],本文使用逻辑回归函数

来对 MOS与客观预测分数进行非线性回归:

f(x)＝β１
１
２－ １

１＋eβ２(x－β３)
æ

è
ç

ö

ø
÷＋β４x＋β５ (１３)

其中,βi＝１,２,３,,５,为固定参数.
本文所提出的算法性能将和８种图像质量评价

主 流 算 法 的 性 能 作 比 较,分 别 是 SSIM[１],IWＧ
SSIM[２],GMSD[３],VSI[１０],FSIMc[１１],GSM[１２],

MAD[１３]与SFF[１４].

２２　算法总体性能评价

将本文所提出算法分别在三个图像数据库上进

行测试,所得SROCC,KROCC,PLCC性能指标见

表２.为了测试算法在三个图像数据库上的综合性

能表现,对三个图像数据库采取加权平均,权重因子

依赖 于 各 数 据 库 失 真 图 像 数 量,所 得 加 权 平 均

(Weightedaverage,W．A)SROCC,KROCC,PLCC
性能指标见表２.对于每个性能指标的计算值,排
名前三位的图像质量评价算法所计算的结果被

加粗.
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表２　９种IQA算法在三个数据库上的总体性能比较

Tab．２　Performancecomparisonof９IQAindicesonthreebenchmarkdatasets

数据库 指标 SSIM IWＧSSIM MAD GSM GMSD VSI SFF FSIMc VFDP
PLCC ０６８６０ ０８３１９ ０８２６７ ０８４６４ ０８６９０ ０９０００ ０８７０６ ０８７６９ ０９１２３

TID２０１３ SROCC ０６２７４ ０７７７９ ０７８０７ ０７９４６ ０８０４４ ０８９６５ ０８５１３ ０８５１０ ０８９３７
KROCC ０４５６３ ０５９７７ ０６０３５ ０６２５５ ０６３３９ ０７１８３ ０６５８１ ０６６６５ ０７１７９
PLCC ０７７３２ ０８５７９ ０８３０８ ０８４２２ ０８７８８ ０８７６２ ０８８１７ ０８７６２ ０９１９９

TID２００８ SROCC ０７７４９ ０８５５９ ０８３４０ ０８５０４ ０８９０７ ０８９７９ ０８７６７ ０８８４０ ０９２０８
KROCC ０５７６８ ０６６３６ ０６４４５ ０６５９６ ０７９０２ ０７１２３ ０６８８２ ０６９９１ ０７５２７
PLCC ０９０２４ ０９５２２ ０９６７５ ０９５１２ ０９６０３ ０９４８２ ０９６３２ ０９６１３ ０９２２３

LIVE SROCC ０９１０４ ０９５６７ ０９６６９ ０９５６１ ０９６０３ ０９５２４ ０９６４９ ０９６４５ ０９２４２
KROCC ０７３１１ ０８１７２ ０８４２１ ０８１５０ ０８２６８ ０８０５８ ０８３６５ ０８３６３ ０７５１５
PLCC ０７４４１ ０８５７１ ０８４８０ ０８６００ ０８８５０ ０８９９５ ０８８７２ ０８８８７ ０９１６１

W．A SROCC ０７０４１ ０８２７５ ０８２７３ ０８３９４ ０８５５３ ０９０４９ ０８７５３ ０８７７４ ０９０６４
KROCC ０５３１３ ０６４８７ ０６５０１ ０６６１４ ０７０９８ ０７２８９ ０６９２８ ０７００８ ０７３３５

　　由表２可知,本文提出算法VFDP在三个数据库

上的性能表现出良好的一致性.其中,在 TID２００８
数据库上,VFDP表现最好,在 TID２０１３数据库上

所计算的PLCC最高,SROCC与 KROCC结果也接

近最好的算法VSI.
对比其他算法,有些算法虽然能在某一个数据库

上表现最佳,但在其他数据库上却表现平平.由表２
能看出本文提出的算法在 TID２０１３与 TID２００８数据

库上明显优于 GSM[１２],FSIMc[１１],GMSD[３],MAD[１３]

与SFF[１４]等主流算法.
由表２可知,不管是哪种IQA性能指标,本文所

提出算法性能都优于其他IQA算法,即 VFDP在三

个数据库上能获得最好的综合结果,其预测的PLCC
与SROCC准确率高达９０％以上.因此,由 VFDP预

测出的客观分数与主观分数能保持更好的相关性.

２３　单一失真类型性能比较

为了综合评价IQA算法对特定失真类型图像质

量的预测准确性,本文提出算法将与其他主流算法在

每种特定失真类型下进行SROCC性能指标比较.表

３所列为 TID２０１３,TID２００８和 LIVE等三个数据库

上每一种特定失真类型下各算法计算所得SROCC
值,排名最高的三个SROCC值被加粗表示.

表３　每种失真类型下IQA的SROCC值

Tab．３　SROCCvaluesofIQAindicesforeachtypeofdistortions

数据库 失真类型
各算法下的SROCC值

SSIM IWＧSSIM MAD GSM VSI FSIMc VFDP
AGN ０８６７１ ０８４３８ ０８８４３ ０９０６４ ０９４６０ ０９１０１ ０９４７７
ANC ０７７２６ ０７５１５ ０８０１９ ０８１７５ ０８７０５ ０８５３７ ０８７９４
SCN ０８５１５ ０８１６７ ０８９１１ ０９１５８ ０９３６７ ０８９００ ０９４５８
MN ０７７６７ ０８０２０ ０７３８０ ０７２９３ ０７６９７ ０８０９４ ０８００９
HFN ０８６３４ ０８５５３ ０８８７６ ０８８６９ ０９２００ ０９０４０ ０９１４５
IN ０７５０３ ０７２８１ ０２７６９ ０７９６５ ０８７４１ ０８２５１ ０８５９５
QN ０８６５７ ０８４６８ ０８５１４ ０８８４１ ０８７４８ ０８８０７ ０９０３５
GB ０９６６８ ０９７０１ ０９３１９ ０９６８９ ０９６１２ ０９５５１ ０９５３６

TID２０１３ DEN ０９２５４ ０９１５２ ０９２５２ ０９４３２ ０９４８４ ０９３３０ ０９４９４
JPEG ０９２００ ０９１８７ ０９２１７ ０９２８４ ０９５４１ ０９３３９ ０９４９８
JP２K ０９４６８ ０９５０６ ０９５１１ ０９６０２ ０９７０６ ０９５８９ ０９６３２
JGTE ０８４９３ ０８３８８ ０８２８３ ０８５１２ ０９２１６ ０８６１０ ０８９６８
J２TE ０８８２８ ０８６５６ ０８７８８ ０９１８２ ０９２２８ ０８９１９ ０９０８５
NEPN ０７８２１ ０８０１１ ０８３１５ ０８１３０ ０８０６０ ０７９３７ ０８１２８
Block ０５７２０ ０３７１７ ０２８１２ ０６４１８ ０１７１３ ０５５３２ ０６２７１
MS ０７７５２ ０７８３３ ０６４５０ ０７８７５ ０７７００ ０７４８７ ０７５９５

CTC ０３７７５ ０４５９３ ０１９７２ ０４８５７ ０４７５４ ０４６７９ ０４３８７
CCS ０４１４１ ０４１９６ ００５７５ ０３５７８ ０８１００ ０８３５９ ０８１５３

８５４ 　西安理工大学学报(２０１８)第３４卷第４期　



续表３

数据库 失真类型
各算法下的SROCC值

SSIM IWＧSSIM MAD GSM VSI FSIMc VFDP

TID２０１３

MGN ０７８０３ ０７７２８ ０８４０９ ０８３４８ ０９１１７ ０８５６９ ０８８８７
CN ０８５６６ ０８７６２ ０９０６４ ０９１２４ ０９２４３ ０９１３５ ０９１９０

LCNI ０９０５７ ０９０３７ ０９４４３ ０９５６３ ０９５６４ ０９４８５ ０９５５６
ICQD ０８５４２ ０８４０１ ０８７４５ ０８９７３ ０８８３９ ０８８１５ ０９１３８
CHA ０８７７５ ０８６８２ ０８３１０ ０８８２３ ０８９０６ ０８９２５ ０８８２７
SSR ０９４６１ ０９４７４ ０９５６７ ０９６６８ ０９６２８ ０９５７６ ０９６３５
AGN ０８１０７ ０７８６９ ０８３８６ ０８６０６ ０９２２９ ０８７５８ ０９２６９
ANC ０８０２９ ０７９２０ ０８２５５ ０８０９１ ０９１１８ ０８９３１ ０９２１７
SCN ０８１４４ ０７７１４ ０８６７８ ０８９４１ ０９２９６ ０８７１１ ０９４５２
MN ０７７９５ ０８０８７ ０７３３６ ０７４５２ ０７７３４ ０８２６４ ０８２１３
HFN ０８７２９ ０８６６２ ０８８６４ ０８９４５ ０９２５３ ０９１５６ ０９１５４
IN ０６７３２ ０６４６５ ００６５０ ０７２３５ ０８２９８ ０７７１９ ０８３０２
QN ０８５３１ ０８１７７ ０８１６０ ０８８００ ０８７３１ ０８７２６ ０９０２５
GB ０９５４４ ０９６３６ ０９１９６ ０９６００ ０９５２９ ０９４７２ ０９４５５

TID２００８ DEN ０９５３０ ０９４７３ ０９４３３ ０９７２５ ０９６９３ ０９６１８ ０９７１８
JPEG ０９２５２ ０９１８４ ０９２７５ ０９３９３ ０９６１６ ０９２９４ ０９５３２
JP２K ０９６２５ ０９７３８ ０９７０７ ０９７５８ ０９８４８ ０９７８０ ０９７８２
JGTE ０８６７８ ０８５８８ ０８６６１ ０８７９０ ０９１６０ ０８７５６ ０８９１２
J２TE ０８５７７ ０８２０３ ０８３９４ ０８９３６ ０８９４２ ０８５５５ ０８８０５
NEPN ０７１０７ ０７７２４ ０８２８７ ０７３８６ ０７６９９ ０７５１４ ０７５３９
Block ０８４６２ ０７６２３ ０７９７０ ０８８６２ ０６２９５ ０８４６４ ０８７２４
MS ０７２３１ ０７０６７ ０５１６３ ０７１９０ ０６７１４ ０６５５４ ０６３８８

CTC ０５２４６ ０６３０１ ０２７２３ ０６６９１ ０６５５７ ０６５１０ ０６１３８
JP２K ０９６１４ ０９６４９ ０９６７６ ０９７００ ０９６０４ ０９７２４ ０９５６３
JPEG ０９７６４ ０９８０８ ０９７６４ ０９７７８ ０９７６１ ０９８４０ ０９０９６

LIVE AWGN ０９６９４ ０９６６７ ０９８４４ ０９７７４ ０９８３５ ０９７１６ ０９８６２
GB ０９５１７ ０９７２０ ０９４６５ ０９５１８ ０９５２７ ０９７０８ ０９６７１
FF ０９５５６ ０９４４２ ０９５６９ ０９４０２ ０９４３０ ０９５１９ ０９４７１

　　由表３可知,本文提出的算法有３３次排进前三

名,胜过其他主流算法排进前三名的次数.因此,可
以得出结论:不管是综合性能表现还是单一失真类

型性能比较,VFDP的所表现出的结果都胜过其他

主流算法.

３　结　语

本文提出了一种基于视觉感知特征融合的图像

质量评价方法.在视觉显著性基础上,结合改进的

梯度特征与颜色特征来度量彩色图像局部质量.提

出算法采用新的方式计算梯度相似性,通过融合参

考图像与失真图像的亮度通道,并计算该通道的梯

度图与参考/失真图像的梯度图之间的相似性.此

外,用偏差加权处理上述三个独立特征来获得最终

的质量分数.本文提出的 VFDP算法在三个图像

数据库上与广泛的主流算法进行比较.结果表明,

本文提出的 VFDP算法预测精度胜过其他主流算

法,其预测结果与人眼主观评价有较好的一致性.
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